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            Abstract
          
        

        
          공군은 매년 수천억 원 규모의 항공유를 구매 중이며, 급격한 항공유 가격 변동은 작전 준비태세에 리스크 요인으로 작용하고 있다. 정확한 가격 예측은 유류 재고관리를 최적화하는 데 중요하지만, 기존 연구는 구매기관에서 바로 적용이 제한되는 거시적 수준의 경제지표에 초점을 맞추는 경우가 많았다. 본 연구에서는 구매기관 관점에서 항공유 가격 예측 정확도를 향상하기 위한 기계학습 방법의 효과를 평가한다. 이때, 예측 정확도 향상을 위해 공급망, Google 검색 트렌드(Google Trends), 지정학적 요인과 전통적인 경제 요인을 통합한 기계학습 예측모형을 제안한다. 본 연구의 결과는 XGBoost 모형이 RMSE(Root Mean Squared Error)를 67%까지 줄여 가장 정확한 성과를 나타내었다. 따라서 공군을 비롯한 구매기관이 기계학습 가격 예측 모형을 채택하면 공급 가격관리 능력이 크게 향상될 수 있다. 또한, 본 연구 결과는 구매가 반복되고 가격 변동성이 큰 다른 제품 관리에도 효과적으로 적용할 수 있다.

        

        
          
            초록
          
        

        
          The Republic of Korea Air Force (ROKAF) spends hundreds of billions of Korean won annually on jet fuel, with price fluctuations posing a significant logistical and operational readiness challenge. Accurate price forecasting is crucial for optimizing fuel inventory management, yet existing research often focuses on macro-level economic indicators with limited practical application. This study investigates the potential of machine learning (ML) for enhancing jet fuel price forecasting accuracy. We propose ML models incorporating supply chain data, Google Trends data, and geopolitical factors alongside traditional economic variables for more realistic predictions. Our results demonstrate that a XGBoost model achieves the best performance, reducing Root Mean Squared Error (RMSE) by 67%. Adoption of this model by the ROKAF could significantly improve supply price management capabilities. Furthermore, the study's findings have broader applicability, potentially benefiting the inventory management of other commodities with significant price volatility and recurring purchases.
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